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Algunas metas del ODS1 (Poner fin a la pobreza)

De aqui a 2030, erradicar para todas las personas y en todo el mundo la
pobreza extrema.

De aqui a 2030, reducir al menos a la mitad la proporcion de hombres,
Mmujeres y Ninos de todas las edades que viven en la pobreza en todas sus
dimensiones con arreglo a las definiciones nacionales.



Algunas metas del ODS2 (Hambre cero)

De aqui a 2030, poner fin al hambre y asegurar el acceso de todas las
personas, en particular los pobres y las personas en situaciones de
vulnerabilidad, incluidos los ninos menores de 1 ano, a una alimentacion sana,
nutritiva y suficiente durante todo el ano.

Prevalencia de la subalimentacion
Prevalencia de la inseguridad alimentaria moderada o grave en la poblacion,
segun la Escala de Experiencia de Inseguridad Alimentaria



Algunas metas del ODS3 (Hambre cero)

Lograr la cobertura sanitaria universal, incluida la proteccion contra los riesgos
financieros, el acceso a servicios de salud esenciales de calidad vy el acceso a
medicamentos y vacunas inocuos, eficaces, asequibles y de calidad para
todos.

Numero de personas con seguro de salud o cobertura de un sistema de
salud publica por cada 1.000 habitantes
Cobertura de servicios de salud esenciales



Algunas metas del ODS10 (Reduccion de las desigualdades)

De aqui a 2030, lograr progresivamente y mantener el crecimiento de los
iINngresos del 40% mas pobre de la poblacion a una tasa superior a la media
nacional.

+Tasas de crecimiento de los gastos o ingresos de los hogares per capita
entre el 40% mas pobre de la poblacion y la poblacion total







Principio fundamental de la desagregacion de datos

Los indicadores de los Objetivos de Desarrollo Sostenible deberan
desglosarse, siempre que sea pertinente, por ingreso, sexo, edad, raza,
etnicidad, estado migratorio, discapacidad y ubicacion geografica, u otras
caracteristicas, de conformidad con los Principios Fundamentales de las
Estadisticas Oficiales.

**Resolucion de la Asamblea General - 68/261**



Principios fundamentales de las estadisticas oficiales

La confianza esencial del publico en la integridad de los sistemas estadisticos
oficiales y la credibilidad que este otorga a las estadisticas dependen en gran
medida del respeto de los valores y principios fundamentales que son la base
de toda sociedad que procura entenderse a si misma y respetar los derechos
de sus miembros y que, en este contexto, son cruciales la independencia
profesional y la rendicion de cuentas de los organismos de estadistica.

**Resolucion de la Asamblea General - 68/261**



Un poco de historia
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Programacion en R de los métodos SAE en Molina 2019

“7 BigLucy Code
7 Uruguay Code
“— Version anterior

’

B 1B Data.R

2B Estimation Data Frame.R
3B Direct Estimation.R
4B Indirectos.R
5B Fay Herriot.R
6B BHF EBLUP, ELL.R
7B Census EB.R
% censo.RData
% CensoH.RData
% CensoM.RData
% CensoS.RData
% encuestall.RData
% EstimacionesH.RData
% EstimacionesM.RData
% SamH.RData
% SamM.RData
% SamS.RData

1B Data.R <°
Rez source code - 4 KB

Information
Created 28 March 2023, 12:13

Modified 4 November 2018, 22:38

Last opened -

Tags

dens <- density(data, n = npts)
dx <- dens$x
dy <- densty
1fCadd == TRUE)
plot(@., ‘ main

ylab _
if(orientat =110 B)
dxZ2 <- (d ‘ )‘ L dx)
%, | N~
dy? <- (dx - mi A\ Nx (dy)
y[1.]
segbelow <- rep(y[l.], length(dx))
1f(F11ll == T)

confshade(dx2, segbelow, dyZ

 — =

el [
| —— :
—



Small Area Estimation

'

Direct Estimation

N

H-T

estimator estimator

GREG

Modified
direct
estimator

v

Indirect or model based Estimation

Statistical
approach

~ 7

v v
Explicit models Implicit models
Area level Unit level G L mixed Synthetic Composite Demo-
estimators estimators graphic
estimators

E-BLUP
gstimators

EB
estimators

estimators

Jerarquia de posibilidades y métodos en SAE

Fuente: adaptacion de Rahman (2008)




Creacion del curso introductorio SAE para las ONE
presencial)
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1> sigma <- o0
16 betel < 0

17 betcd -- 200

1§ x1 <- runif(N, 0, 25

19

20 yl <- beta@ + 20 + betel * x1 + rnorn(N, @, sigma)
21 y2 <- beta@ + 120 + betal * x1 + rno m(N, @, sigmc)
2 y3 <~ beta@ + 220 + betal * x1 + rno m(N, @, sigmc) attSa B it eheadtbonde D e i Rendo et Bttt ol
23 y4 <- beta@ + 320 + betal * x1 + rnom(N, @, sigmc) MOLNGE - R e 1 MO LI - v e & 1O LD - vt e 2

24 y5 <~ beta® + 420 + betal * x1 + rno-m(N, @, sigmc)
25 ID -~ rep LETTERS 1:5], each - N)

= 26
o tm 27 test <- datc.frame(Index = c(x1),
28 Ingreso = c(yl, y2, y3, y4, y5), ID = ID
CEPRL
CATINELEGLN 16 ALIVD 29

36 pl <- ggplot(data = test, aes(Index, Ingreso)) +
31 geom_point() + geom_smooth(method=lm) + theme_bw()
32

T —— —————

+Instalacion de capacidades en Uruguay, El Salvador, Colombia y Chile.



Global Training on Small Area Estimation

Capacitacion a los paises a traves de un curso de elLearning que esta siendo
desarrollado por CEPAL-UNSD-UNFPA en inglés.

Materiales de lectura.

- Videos grabados (50 videos de aproximadamente 10-15 minutos cada uno),
organizados en 10 modulos.
Materiales de evaluacion gue incluyen evaluaciones semanales calificadas por
computadora, dos proyectos de medio término y un proyecto final.
Codigo en lenguaje R que puede ser utilizado para el modelado SAE.

Dos versiones: self-paced, guided.



Primeras asistencias téecnicas en SAE

1. Ecuador: tasas de desnutricion a nivel cantonal (ODS 2).
-+ Modelos FH, BHF.

2. Chile: tasas de pobreza desagregada a nivel comunal (ODS 1).
- Modelo FH.

3. Colombia: mapa de pobreza municipal (ODS 1).
+ Modelo Census Best (Guadarrama).

4. Chile: tasas de victimizacion desagregada a nivel comunal (ODS 5y 10).
- Modelo FH, EBFP.

5. Peru: indicadores de planificacion familiar a nivel provincial (ODS 3).
- Modelo EBFP.

6. Colombia: tasas de acceso a la justicia a nivel municipal (ODS 16).
- Modelo FH.




Curso introductorio SAE para las ONE (virtual)
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Subnational Poverty Estimates
for Latin America

Subnational poverty maps are used by gcvernments to design, imglement and
monitor development policies more effectively by targeting them to the places or
population groups that need them mast urgently. This note describes the poverty
mapping methodology based on small area estimaticn methods, as used by the
Statistics Jivision of ECLAC.

| he methedology makes it possible to combine census information with househcld
survey data to make estimations at the provincial communal, or municipal levels
for which direct estimates from household surveys are generally too imprecise. This
note illustrates the results obtained with this methcdology for Chile, Colombia
and Peru.
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Stanistaw Ulam

MATEMATICAS >

Stanislaw Ulam, el matematico que ‘arreglo’ la

bomba H

Ll investigador polaco ided el método de Montecarlo, que permitio mejorar el

disefio que se estaba persiguiendo hasta entonces

Stanislaw Ulam contribuy¢é decisivamente al disefio de la bomba
de hidrogeno.

BETTMANN (BETTMANN ARCHIVE/GETTY IMAGES)

En 1942, Estados Unidos, en
colaboracion con Canada y Reino
Unido, creé el Proyecto Manhattan,
con el objetivo de fabricar la bomba
atdmica antes que las potencias del
Eje. En el disefio tedrico de la
bomba, que se llevd a cabo en el
laboratorio secreto de Los Alamos
(Nuevo México), participaron
muchos cientificos europeos que
habian emigrado a Estados Unidos
huyendo de los nazis. Entre ellos
estaba Stanislaw Ulam (nacido un 13
de abril de 1909 y fallecido en 1984),
un brillante matematico polaco que
contribuiria decisivamente al
disefio de la bomba de hidréogeno.




Y ahora somos bayesianos

L os métodos bayesianos ofrecen varias ventajas sobre los métodos frecuentistas
en la estimacion de areas pequenas.

Incorporacion de informacion previa.
Manejo de incertidumbre.
Flexibilidad en el modelado.

Mayor complejidad de los modelos

Ejemplo rapido en SAE: dependiendo del método de estimacion utilizado, la
estimacion de la varianza de los efectos aleatorios en un modelo de areas puede
resultar nula.



JAGS STAN

FH.model <- function(){ parameters {

# Verosmilitud f(dir|theta) vector|[p]| beta;

for(j in 1:ml){ real<lower=0> sigma2_v;
thetahat[j] ~ dnorm(thetalj], vector [N1] v;

1/vhat.dir[3]) }
theta[j] ~ dnorm(inprod(Betal], X[3j,]), transformed parameters{
sigma2u.iny) vector [N1] theta;

} real<lower=0> sigma_v;

# Distribuciones previas f(theta) theta = X x beta + v;
sigma2u ~ dunif(0, 10720) sigma_v = sqrt(sigma2_v);
sigma2u.inv <- pow(sigma2u, -1) }

for (k in 1:p){ model {

Beta[k]~dnorm(0,0.0000000001) beta ~ normal(0, 100);

} sigma2_v ~ inv_gamma(0.0001, 0.0001);

# Distribucion posterior predictiva y ~ normal(theta, sigma_e);

for(k in 1:m2){ v ~ normal(0, sigma_v);

thetapred[k] ~ dnorm(inprod(Betal], Xs[k,]) }
sigmaz2u.inv) generated quantities{
} vector[N2] y_pred;
} for(j in 1:N2) {

y_pL[j] = normal_rng(Xs[j] * beta,
sigma_v); }
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El tramo 13.°de la cuenta para el desarrollo



La cuenta para el desarrollo

La cuenta para el desarrollo de las Naciones Unidas (UNDA) es un mecanismo
de financiacion establecido por la Asamblea General de las Naciones Unidas
para apovyar actividades de desarrollo en paises en desarrollo y paises con

economias en transicion.
La UNDA opera en ciclos de tres anos (tramos) durante los cuales se asignan

fondos a areas tematicas especificas.

https://www.un.org/development/desa/da/individual-project-view-public/?project id=1792& wpnonce=aeb493aaea



https://www.un.org/development/desa/da/individual-project-view-public/?project_id=1792&_wpnonce=aeb493aaea

El proyecto 2124Q

Desigualdad: enfoques innovadores para examinar la desigualdad a traves de
la integracion de diferentes fuentes de datos en America Latina y el Caribe.

Objetivo: Mejorar las capacidades de |los paises seleccionados en América Latina y
el Caribe para producir estadisticas de desigualdad que respalden politicas basadas
en evidencia para la reduccion de las desigualdades vy la implementacion de la
Agenda 2030.

Resultado: Fortalecimiento de las capacidades de los paises seleccionados para
producir estadisticas desagregadas para grupos de poblacion relevantes, con el fin
de respaldar politicas publicas para la recuperacion posterior a la pandemia de
COVID-19 utilizando técnicas de EAS.




Produccion SAE bayesiana en CEPAL
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Aiios de estudios

o nAgrr%?ica Sin estudios 1 a 6 afios de estudios 7 a 12 aios de estudios 12 y mas aios de estudios
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