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Contexto
actual de la
produccion
estadistica




Necesidad -

*Formular politica
publica que atienda
las necesidades de
poblacion y garantice
el goce efectivo de
derechos y que cuente
con enfoque género,
diferencial o
interseccional.

Problema

eLa produccion regular de
estadisticas no permite el
direccionamiento eficiente
de las politicas al no tener
el nivel de detalle
suficiente para describir la
poblacion a niveles mas
detallados.

+Altos costos operativos
para la produccion de
datos.

*Operativos complejos para
la recopilacion de
informacion

g J

«Implementacién de
metodologias
estadisticas “"novedosas”
en la produccion de
estadisticas oficiales que
permitan mayores niveles
de desagregacion de las
variables de interés para
la formulacion de la
politica.




Formulacion de politica publica

En politica publica se ha incrementado la demanda de informacion por parte entidades del estado, la academia,
organismos no gubernamentales y la ciudadania que demandan la publicacién de informacion estadistica con
mayor desagregacion y detalle. Esto con el fin de realizar ejercicios que permitan apoyar el ciclo de politica

publica, por ejemplo:
/_ o —
Caracterizacibn  poblacional vy

Identificacion de geografica para el disefo
necesidades y brechas entre diferencial de politicas, de acuerdo
subpoblaciones y dominios con los grupos poblacionales y

de interés geograficos de interés para la
variable de interés

Publicacion de
estadisticas oficiales a
diferentes niveles de

desagregacion

Focalizacién geogréfica:
Definicion de zonas prioritarias

Seguimiento y
evaluacion

Efectos heterogéneos en el
impacto de las politicas
publicas.



Niveles de desagregacion definidos en el PND 2022-2026

De acuerdo con el Plan Nacional de Desarrollo 2022-2026 “Colombia potencia mundial de la vida”, se
cuenta con los siguientes actores diferenciales para el cambio:
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Niveles de desagregacion ODS

Los indicadores de los Objetivos de Desarrollo
Sostenible deberian desglosarse, siempre que
fuera pertinente, por:

*Ingreso

*Sexo

*Edad

*Raza

*Etnicidad

*Estado migratorio
*Discapacidad
*Ubicacion geografica

u otras caracteristicas, de conformidad con los
Principios Fundamentales de las Estadisticas
Oficiales (resolucion 68/261 de la Asamblea
General).
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Uso de SAE para la
estimacion de la
prevalencia de
inseguridad alimentaria
(FIES) a nivel municipa

Escala de experiencia de
inseguridad alimentaria
(FIES)



¢{Qué es FIES?

/ La Escala de Experiencia de
Inseguridad Alimentaria (FIES, por
sus siglas en inglés) es una
herramienta de medicion del
acceso a los alimentos en términos
de cantidad y calidad. A través de
ocho preguntas la escala recoge la
experiencia de la situaciéon de
inseguridad alimentaria de los
hogares y personas, y proporciona
una medicion de la gravedad de la

inseguridad alimentaria. /

EXPLICACION DE LOS NIVELES DE GRAVEDAD DE LA INSEGURIDAD ALIMENTARIA CUANTIFICADOS POR LA FIES EN EL

INDICADOR 2.1.2 DE LOS ODS

FUENTE: FAO.

la prevﬁlén:iﬁ Je Iumsegundud nlifnénfnriu
moderada o grave entre la poblacion segin la FIES W

SEGURIDAD ALIMENTARIA
Acceso suficiente a los alimentos, tanto en términos
de calidad como de cantidad

Las personas que experimentan inseguridad
alimentaria moderada se enfrentan a
incertidumbres en cuanto a su capacidad para
obtener alimentos, y se han visto obligadas a
aceptar menos calidad o cantidad en los
alimentos que consumen

INSEGURIDAD ALIMENTARIA GRAVE
Las personas que experimentan una
inseguridad alimentaria grave suelen quedarse
sin alimentos y, en los peores casos, pasan un
dia (o varios) sin comer
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Resultados Iniciales de las Estimaciones FIES

;‘ N / Con el enfoque

- muestral tradicional
solo se lograron tener
estimaciones de la
prevalencia de la
inseguridad
alimentaria para 32

departamentos de

Colombia /

%

Resultados: https://www.dane.gov.co/index.php/estadisticas-por-tema/salud/escala-de-experiencia-de-inseguridad-alimentaria-fies-
2022



Identificacion de la necesidad

A partir de la publicacion de FIES con la Encuesta Nacional de Calidad de Vida
2022 que permitio la estimacion: Nacional, urbano/rural y departamental se
identificd la necesidad de aumentar el nivel de desagregacion geografica de
la variable con el fin de:

1. Mejorar el reporte del indicador 2.1.2 de ODS

2. Tener insumos para la focalizacion de la politica de Hambre Cero liderado
por la Vicepresidencia

3. Ser insumo para los Planes de Desarrollo Local



Proceso de Implementacion de SAE

1. Selecciéon de la
técnica

estimacion FIES (modelo de teoria de respuesta al item, modelo Rasch) e
informacion de registros administrativo

« Se decide que se implementara un modelo de area para que use la informacion de Ia}

2. Acopioy

centralizacion de
datos.

« Se construye el conjunto de covariables para ser usadas en el modelo. Se usan dato
de imagenes satelitales, censos y registros administrativos.

ﬂ

3. Disefo e
implementacion del
modelo

« Se programa el modelo de area en R. Revision de supuestos, ajuste de datos,
seleccion de observaciones y variables

|




Integracion de informacion

CNPV 2018
Estadisticas vitales 2021
SISBEN 2022
Censo Agropecuario 2014
EDUC 2022
EVAS
SISBEN 2022
BDUA 2022
MDM 2022

SIPSA

Se integraron diferentes fuentes de
informacion a partir de censos y
registros administrativos que
permitieron construir 219
indicadores municipales asociados
a las dimensiones de la seguridad
alimentaria

Disponibilidad

Acceso

Consumo

Aprovechamiento y utilizacion
Calidad e inocuidad

+ algunas caracteristicas de los
municipios
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Pasos implementados

(0]

@
FUNCION

GENERALIZADA DE
VARIANZA

Se definié un nuevo
modelo para el
suavizamiento de la
varianza usando
Log(Var) ~ BO+B1(n/N)
+B2(n)

®
FILTRO DE MUNICIPIOS
Aplicar reglas de
filtros de municipios
para asegurar la
calidad de
estimaciones directas.
Se incluy6 criterio
para filtrar municipios
con solo muestra rural
o urbana

ANALISIS DE
COVARIABLES

Eliminar variables
duplicadas, de fuentes
no confiables o
provenientes de
muestras,correlacion
entre variables mayor
a 0,85y VIF mayoral0

STEPWISE

Usando el criterio de
AIC para depurar
variables se corre el
algoritmo de StepWise
como paso adicional
se eliminan las
variables no
significativas en el
modelo final

VALIDACION

Se obtiene un modelo
con R2=75%,
normalidad en los
errores y residuales.
Ademas, se obtienen
1.048 municipios con
CVLOGC menor al 30%



Estimaciones Municipales

Al aplicar el modelo de area (Fay -
Herriot) para la estimacion de la s 4
prevalencia de inseguridad alimentaria '
moderada-grave y haciendo uso de un
total de 60 variables explicativas se
obtuvo la estimacion de 1.048
municipios con con CV menor al 30%.

Escala de experiencia
de inseguridad alimentaria
B Mayor a 0,6
M 041a06
N031a04
0,21a0,3

Encontrando consistencia en las zonas
esperadas con mayor incidencia del
indicador el cual fue validado por los
expertos de FAO y CEPAL.

https://shorturl.at/IOQU9



https://shorturl.at/IOQU9
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Algunas
aplicaciones para la
desagregacion de
variables en DANE



Mapa de pobreza multidimensional a nivel manzana/vereda
Integracion de fuentes alternativas de informacion en el proceso estadistico

NO
POVERTY

Actualmente el DANE mide:

* IPM a nivel departamento usando
la encuesta de hogares anualmente
* IPM a nivel municipal usando el
censo cada 10 afos.

Indicador:

* IPM a nivel municipal

anula

Sources:

* Encuesta de hogares
- Censo

* Datos Geoespaciales

Recolectar

* Informacion geoespacial

como : luces nocturnas,

indice de vegetacion, vias.

Entrada

* Clusters de la encuesta

con la medida agregada de
IPM

Modelo

* Modelo mixto
generalizado
(Geoestadistico)

* Modelo geoestadistico
bayesiano

Estimacion
* Poblacion viviendo en
pobreza a nivel de cluster

Resultados y validacién

* Mapeo del IPM a nivel de
cluster (manzanas/veredas)

+ Rendimiento del modelo



Mapa municipal de pobreza
monetaria 2018

En cooperacidon con Data4Now se realizd la estimacion de
pobreza monetaria para el aito 2018 usando un modelo
de area EBP (Empirical Best Predictor), usando el
lenguaje de programacion R. Para la construccion de
covariables para el modelo se realizd la integracion del
Censo Nacional de Poblacién y Vivienda 2018 junto con
registros administrativos, como: SISBEN, BDUA, Familias en
Accidn, Jovenes en Accidn, SIMAT, RELAB.

Como resultados, se encuentro que:

* Mas alld de las usuales ciudades capitales de los
departamentos, el mapa muestra patrones de
diferenciacion geografica entre los municipios en
términos de la pobreza monetaria.

» Estos patrones permiten distinguir aglomeraciones de
municipios de baja o alta pobreza monetaria o, por el
contrario, municipios que se encuentran en un extremo
de la distribucion rodeados por municipios en el extremo
opuesto.

Este mapa no ha sido publicado dado que se encuentra en
proceso de validacion de los expertos de pobreza.

Incidencia de Pobreza Monetaria Municipal
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Estimacion municipal de la emigracion internacional en Colombia

En Colombia, los indicadores desagregados de alta calidad a nivel municipal solo estan disponibles después de cada censo de
poblacion, es decir, cada 10 o 15 afios. En los afos intermedios, es normal que se produzcan cambios en los patrones de
inmigracion y en la intensidad del fendmeno. Por ello, las encuestas por muestreo proporcionan datos que permiten obtener
estimaciones para periodos intermedios (estimaciones intercensales) y para periodos posteriores a los censos, en los que se dispone
de los resultados de las encuestas (periodos poscensales).

Para la estimacién la proporcién de hogares con al menos un miembro habitual viviendo en el extranjero — PHMLA en periodos
intercensales a nivel municipal se aplic6 un modelo de area, Fay-Herriot, usando como fuente de informacién principal, la encuesta
de demografia y salud del afios 2015 (DHS2015).
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Uso de métodos anticonceptivos para poblacion indigena

®©

En cooperacién con CEPAL y UNFPA se realizo la estimacion del uso de métodos anticonceptivos de acuerdo con el grupo etnico
desagregado a nivel departamental, para esto se utilizo un modelo de unidad, EBP (Empirical Best Predictor) y se usé como insumo
el Censo Nacional de Poblacion y Vivienda y la Encuesta de Demografia y Salud. Para lo cual se aplicaron los siguientes pasos:

O1

Homologacién de

variables

Estimation (%)

Unmet need

Need
satisfied

Use modern
& traditional

Indicator

02

Usar los datos muestrales de

la DHS para estimar el
modelo

75
50
25
. |

Use modern

Population Group

. Non Ethnic
. Afro
. Indigenous

03

Usar los parametros
estimados con la

informacioén auxiliar del

Estimacion de los dominios
de interés

censo
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Use modern & traditional contraceptive methods

Population Group ® Afro @ Indigenous @ Non_Ethnic
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