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Los ODS se centran en la desagregacion

Objetivo 1.2. Para 2030, reducir al menos ala Meta 8.5. De aqui a 2030, lograr el empleo

mitad la proporcion de hombres, mujeres y pleno y productivo y el trabajo decente para

ninos de todas las edades que viven en la todas las mujeres y los hombres, incluidos los

pobreza en todas sus dimensiones, de acuerdo jovenes y las personas con discapacidad, y la

con las definiciones nacionales. igualdad de remuneracion por trabajo de igual
valor.

« Indicador 1.2.2: Proporcion de hombres,
mujeres y nifios de todas las edades que * Indicador 8.5.1: Ingresos medios por
viven en la pobreza en todas sus hora de los asalariados, por sexo, edad,

dimensiones, segun las definiciones ocupacion y personas con discapacidad.
nacionales.






Principio
fundamental de
la desagregacion

atos

Los indicadores de los Objetivos de Desarrollo
Sostenible deben desglosarse, cuando
proceda, por ingresos, sexo, edad, raza, etnia,
situacion migratoria, discapacidad y ubicacion
geografica, u otras caracteristicas, de
conformidad con los Principios Fundamentales
de las Estadisticas Oficiales.

**Resolucion de la Asamblea General -
68/261**



Los modelos SAE en la CEPAL



Limitaciones de las encuestas
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Las bondades de las encuestas dependen de
un tamano de muestra grande. Cuando las
condiciones son apropiadas, proporcionan un
solido sistema inferencial que proporciona
una estimacion precisa y exacta en dominios

planificados. é ; % !
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El problema

Cuando el tamano de la muestra no permite obtener estimaciones directas confiables
para algunos dominios de interés, se pueden abordar las siguientes opciones:

1. Aumentar el tamano de la muestra: esta opcidn eleva los costos y es inviable.
2. Utilizar metodologias estadisticas que involucren informacion auxiliar externa

para obtener estimaciones confiables en los subgrupos de interés, manteniendo
el tamano de la muestra de la encuesta..



Tipos de areas pequeinas

Es necesario recurrir a informacion auxiliar externa (censos, registros administrativos,

Imagenes satelitales) para que en conjunto (encuestas y datos externos) se pueda
construir un sistema inferencial preciso.

« Las unidades geograficas pueden incluir estados, provincias, departamentos o
municipios.

« Los subgrupos especificos pueden incluir combinaciones como la edad x el sexo
x la etnia x el estado migratorio.

La CEPAL utiliza modelos de SAE para integrar datos de diferentes fuentes.



Enfoque de la CEPAL

La CEPAL usa una metodologia estandarizada que sigue las siguientes etapas:

Etapa 1. Estandarizacion y homologacion de covariables en las bases de datos
(censos y encuestas de hogares). Adaptacion de imagenes satelitales como
covariables a nivel estatal o municipal.

Etapa 2. Actualizacion de los conteos intercensales relacionados con las
covariables, preservando las estructuras censales y actualizando los margenes
de la encuesta de hogares.

Etapa 3. Definicion de modelos bayesianos considerando posibles interacciones,
seleccion de variables auxiliares y estimacion de los coeficientes del modelo.



Enfoque de la CEPAL

« [Etapa 4. Prediccion de indicadores sobre postestratos censales y areas
pequenas, estimacion del MSE a partir de réplicas MCMC.

» Etapa 5: Validacion de los supuestos del modelo y evaluacion comparativa
utilizando estimaciones directas a nivel de los dominios de representatividad de
las encuestas.

« Etapa 6: Generacion de mapas para los paises de América Latina.



Se sigue el enfoque de Molina y Rao (2010), quienes
estimaron indicadores de pobreza utilizando el
siguiente modelo (EBLUP).

Modelo de vinculo:

Modelo SAE 84 (0) = Ey,,[8a(¥a)|¥as; 0]
para pobreza Var|Yas ~ind N(ﬂdr|SrVdr|s)
Estimacion conditional:
Har|s = XarB +va (yda — igaﬂ) 1Nd—nd
VdT‘|S — 0-1%(1 o yd)lNd—ndlﬁd—nd + 0-62 diagiET‘d(kczli)



Modelo SAE para
indicadores de
fuerza laboral

Seguimos el enfoque de Molina, Saei y Lombardia
(2007), quienes propusieron una metodologia basada
en el supuesto de que los totales de la muestra de
individuos siguen un modelo logit multinomial con
efectos aleatorios de area.

Se considera un vector multinomial que cuenta el
numero de individuos desempleados (y1), empleados
(y2) e inactivos (y3) muestreados dentro de cada area
peguena.

log <pdij) = XqiBj + ug



Integracion de datos para
SAE




Banco de Datos de Encuestas de
Hogares de la CEPAL (BADEHOG)

« Se trata de un repositorio de encuestas de hogares de 18 paises de América Latina
mantenido por la Division de Estadistica.

« Es un insumo esencial para los indicadores sociales armonizados elaborados por la
CEPAL y para apoyar las investigaciones y los estudios de la CEPAL y algunos
organismos de las Naciones Unidas.

« Anualmente recopila datos de encuestas de hogares de 18 paises de América Latina.

« Se tienen encuestas a partir de 1980. En general, se tiene una encuesta por afio por
pais.
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Encuesta Permanente de Hogares (EPH)

Encuesta Nacional de Hogares
Encuesta Nacional por Muestra Continua de Hogares
Encuesta Nacional de Caracterizacion Socioeconémica (CASEN)
Gran Encuesta Integrada de Hogares
Encuesta Nacional de Hogares (ENAHOQO)

Encuesta Nacional Continua de Fuerza de Trabajo (ENCFT)
Encuesta Nacional de Empleo, Desocupacion y Subempleo (ENEMDU)
Encuesta Nacional de Condiciones de Vida
Encuesta Multipropdsito de Hogares
Encuesta Nacional de Ingresos y Gastos de los Hogares (ENIGH)
Encuesta Nacional de Hogares para la Mediciéon del Nivel de Vida
Encuesta multipropdsito
Encuesta Nacional de Hogares - Condiciones de Vida y Pobreza
Encuesta Permanente Continua de Hogares (EPHC)
Encuesta de Hogares de Propdsitos Multiples

Encuesta Continua de Hogares



Banco de datos censales de CELADE

» Se trata de un repositorio de censos de Ameérica Latina y el Caribe mantenido por la
Division de Poblacion de la CEPAL (CELADE), que ha continuado con su actividad
permanente de difusion de la informacidon censal derivada de su banco de datos.

» La mayoria de los paises latinoamericanos han compartido sus bases de datos con
CELADE, lo que permite la disponibilidad de microdatos de las rondas de censos
anteriores y actuales.

» Para nuestras necesidades de procesamiento estadistico empleamos el software
Redatam, desarrollado por CELADE. Este software esta disefiado especificamente para el
procesamiento de microdatos relacionados con los censos de poblacion y vivienda.
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Censo Nacional de Poblacion, Hogares y Vivienda

Censo de Poblaciony Vivienda
Censo Demografico
Censo de Poblacion y Vivienda
Censo Nacional de Poblacion y Vivienda (CNPV)
X Censo Nacional de Poblacion y Vivienda
IX Censo Nacional de Poblacion y Vivienda
VIl Censo de Poblacion y Vivienda
Xll Censo Nacional de Poblaciéon y VII Censo de Vivienda
XVII Censo de Poblacion y Vivienda
Censo de Poblacién y Vivienda
Censo de Poblacion y Vivienda de Nicaragua
Censo 2010
Xll Censo de Poblacién, VII Censo de Vivienda y Il Censo de Comunidades Indigenas
Il Censo Nacional Indigena de Poblacion y Vivienda
VI Censo de Poblacion y V Censo de Vivienda

Censo de poblacién



Imagenes satelitales

Entre las principales ventajas de la informacion basada en teledeteccion se encuentra la
facilidad de acceso a datos con una cobertura geografica profunda que es imposible
obtener por medios tradicionales como encuestas o registros administrativos.

« Accedemos a esta informacion a traves de Google Earth Engine, que proporciona
facilidades para analizar y obtener estos datos a través de los lenguajes de
programacion Javascript y Python, y recientemente en R con el paquete rgee.

» La Division de Estadistica de la CEPAL esta elaborando el Proyecto de Banco de
Imagenes de Productos del Procesamiento de Imagenes por Satélite, destinado a
procesar datos de teleobservacion para utilizarlos en diversos proyectos, incluidas
las estimaciones de la pobreza y el desempleo.



Benchmarking y evaluacion de
modelos

Una vez que las cadenas han alcanzado la convergencia, utilizamos las estimaciones
directas a nivel nacional y regional para comparar las estimaciones de areas pequenas.
Este proceso se lleva a cabo para cada iteracion de un proceso de monte Carlo de
Markov Chain.

Llevamos a cabo un estricto proceso de validacion y evaluacion del modelo para detectar
posibles violaciones de los supuestos del modelo. Las pruebas utilizadas evaltan la
normalidad y la heterocedasticidad. Ademas, utilizamos las distancias de Cook como
medidas de la influencia de las observaciones en la muestra.
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Maps for poverty
indicators







Pobreza extrema

0.00to 0.05
0.05t0c 0.10
0.10to 0.15
0.15t0 0.20
0.20 to 1.00




Maps for labor-force
indicators



Unemployment Rate

0.00 to 0.05
0.051t0 0.10
0.10 to 0.15
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Unemployment Rate

0.00 to 0.05
0.051t0 0.10
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Un poco de historia

En 2018, Isabel Molina escribio la primera nota de orientacion sobre modelos de SAE

con énfasis en los indicadores de pobreza de FGT. 5 o
- Fsde dcl)cum%nto ahora se traduce al francés y al inglés y se utiliza en las capacitaciones de SAE en
odo el mundo.

Durante 2018 y 2019, la CEPAL inicid una serie de capacitaciones presenciales en

algunos paises de ALC interesados.
-~ Uruguay, El Salvador, Colombia, Chile. _ ] _
- Primeras versiones de scripts de R para modelos de nivel de area y de unidad.

A partir de 2019, la CEPAL brindd apoyo tecnico al UNFPA-LACRO en relacion con el

SAE de los indicadores de planificacion familiar en algunos paises de ALC.
« Ahora_la region cuenta con una metodologia integral para estimar el uso de indicadores de PF y las
necesidades insatisfechas de las mujeres fértiles. _
Ecuador, Peru, Colombia, Guatemala, Méexico and Jamaica.
 El enfoque actual sigue el paradigma bayesiano.

EREZOZO, la CEPAL capacitd a 18 paises (+100 aprendices) de ALC en métodos de

- La pandemia COVID19 profundizé la necesidad de contar con estadisticas mas desglosadas. @%
- No dejar a nadie atras y centrarse primero en los mas vulnerables. T

UNITED NATIONS



Un poco de historia

Durante 2020 y 2021, la CEPAL
apoy0 proyectos especificos de
mapeo de la pobreza de alto
riesgo en algunos paises de
América Latina y el Caribe.

- Al gobierno de Chile por la revision
integral de la metodologia de
Mapeo de la Pobreza (modelos a
nivel de area).

- El gobierno de Colombia también
se benefici6 con una solida
metodologia a nivel de unidad
para el mapeo de la pobreza, que
incluye scripts R para todo el
proceso de SAE.
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Un poco de historia

CEPALSTAT

Poblacidn en situacién de pobreza segin DAM, L] B
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exo: Hombres
Afios de estudios: 7 a 12 afios de estudios
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En 2022, la CEPAL completo la
automatizacion de la infraestructura
estadistica para la metodologia
bayesiana SAE para el mapeo de la
pobreza en todos los paises de
America Latina.

- Las estimaciones se actualizaran
anualmente y se difundiran en el
geoportal de [a CEPAL.

Desde 2022, la CEPAL se unio al
DA13 ha participado en el
desarrollo e capacidades
bayesianas de EAE para paises
beneficiarios especificos de América
Latina y el Caribe.

- Talleres presenciales en Ecuador,
Guatemala, Peru, Chile, Colombia,
Uruguay,  Republica  Dominicana,
México'y Brasil.



Un poco de historia

« En 2023, la CEPAL se uni6 a la FAO para apoyar al gobierno chileno en las estimaciones

de FIES en municipios.
- Las estimaciones FIES provienen de modelos de tipo Rasch.
- Enfoques frecuentistas y bayesianos.

« En 2023, la CEPAL recibié una visita de la OIT y acordo explorar enfoques novedosos

para la estimacion de los métodos de SAE de mercado-trabajo en ALC.
- Tasa de desempleo, tasa de participacion, entre otros indicadores.
- Modelos bayesianos con efectos aleatorios correlacionados.

« En 2023, la Division de Estadistica de las Naciones Unidas, la CEPAL y el UNFPA
lanzaron la Capacitacion Global sobre Métodos SAE con la participacion de expertos

Internacionales.
- Dos versiones de la Capacitacion Global (a su propio ritmo y guiada).
- Partha Labhiri, Isabel Molina, Pedro Silva, Ménica Pratesi, entre otros.
- 10 médulos.
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