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Las desagregaciones en la medicion de los Objetivos de
Desarrollo Sostenible



La Agenda 2030

La Agenda 2030 es un plan de accion global adoptado por los lideres
mundiales en septiembre de 2015 en las Naciones Unidas, que busca
erradicar la polbreza, proteger el planeta y asegurar la prosperidad para todos.

+ Consta de 17 Objetivos de Desarrollo Sostenible (ODS), que incluyen metas
como eliminar la pobreza extrema, garantizar la educacion y la salud para
todos, promover la igualdad de género y combatir el cambio climatico.

La implementacion de la Agenda 2030 requiere la colaboracion vy el
compromiso de gobiernos, empresas, sociedad civil y ciudadanos de todo el
Mundo, Y se basa en principios fundamentales como la participacion, la

iNnclusion, la transparencia y la responsabilidad.
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Algunas metas del ODS1 (fin de la pobreza)

De aqui a 2030, erradicar para todas las personas y en todo el mundo la
pobreza extrema.

De aqui a 2030, reducir al menos a la mitad la proporcion de hombres,
Mmujeres y Ninos de todas las edades que viven en la pobreza en todas sus
dimensiones con arreglo a las definiciones nacionales.



Algunas metas del ODS8 (trabajo decente)

Fomentar el empleo pleno y productivo vy el tralbbajo decente: se busca
garantizar que todas las personas tengan acceso a un trabajo digno y bien
remunerado, con condiciones laborales seguras y saludables, y la proteccion
soclal adecuada.

Reducir la proporcion de trabajadores que trabajan en la economia informal,
oromoviendo la formalizacion de los trabajadores y las empresas, y mejorando
la proteccion social y los derechos laborales..



Desagregacion de datos en la Agenda 2030

- ODS 5: lgualdad de género - La meta 5.5 busca garantizar la participacion plena y efectiva de las
mujeres Y la igualdad de oportunidades de liderazgo a todos los niveles de la toma de decisiones
en la vida politica, econdmica y publica.

+ Se necesitan datos desagregados por sexo, edad, ubicacion geografica y otras variables

relevantes.

- ODS 10: Reduccion de las desigualdades - La meta 10.2 busca empoderar y promover la
iNnclusion social, econdmica y politica de todas las personas, independientemente de su edad,
genero, discapacidad, raza, etnia, origen, religion o situacidon economica.

+ Se necesitan datos desagregados para abordar las desigualdades existentes.

- ODS 11: Ciudades y comunidades sostenibles - La meta 11.3 busca mejorar la accesibilidad vy la
seguridad de los asentamientos humanos y reducir el iImpacto ambiental negativo de las ciudades
v l0s asentamientos humanos.
+ Se necesitan datos desagregados para identificar las desigualdades en el acceso a
servicios basicos como el agua potable, el saneamiento vy la energia.







Principio fundamental de la desagregacion de datos

Los indicadores de los Objetivos de Desarrollo Sostenible deberan
desglosarse, siempre que sea pertinente, por ingreso, sexo, edad, raza,
etnicidad, estado migratorio, discapacidad y ubicacion geografica, u otras

caracteristicas, de conformidad con los Principios Fundamentales de las
Estadisticas Oficiales.

**Resolucion de la Asamblea General - 68/261**



Principio fundamental de las estadisticas oficiales

La Agenda 2030 reconoce la importancia de las estadisticas oficiales como una
herramienta esencial para medir y monitorear el progreso hacia los Objetivos de
Desarrollo Sostenible (ODS). En este sentido, se establece que los gobiernos, la
sociedad civil, el sector privado y otros actores relevantes deben fortalecer la

capacidad de
de datos desg

0S organismos nacionales de estadistica y promover la disponibilidad
osados y de alta calidad.

+ Se hace referencia a la necesidad de mejorar la capacidad estadistica de los paises en
desarrollo, a través del fortalecimiento de sus sistemas estadisticos nacionales y la
oromocion de la cooperacion internacional en este ambito.

La Agenda 2030 reconoce que las estadisticas oficiales son un elemento clave para la

tom

a de decisiones informadas vy

SOS

‘enible, y por lo tanto, su prod

a rendicion de cuentas en el ambito del desarrollo

uccion y difusion deben ser apoyadas vy fortalecidas.



Limitaciones de las encuestas y el poder de la
informacion auxiliar



¢, Qué es un area pequena?

Un area (0 dominio) se denomina pequena si el tamano de muestra no es
suficiente para soportar el proceso de inferencia directa (basado en el principio
del diseno de muestreo de las encuestas) con una precision adecuada

Cuando el tamano de muestra de las encuestas no alcanza a soportar la
inferencia estadistica requerida para algunos subgrupos de interés, es necesario
recurrir a informacion auxiliar externa (censos, registros administrativos y
Sensores remotos) para que en conjunto (encuestas y datos externos) se
construya un sistema inferencial preciso y exacto, que brinde informacion en las
desagregaciones de interés.
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¢, Qué es un area pequena?

L os parametros de interés puede ser requeridos en desagregaciones
geograficas (que pueden ser visualizadas en un mapa) 0 en cruces de
subgrupos sociodemograficos y de ingreso.

Geografico: provincias, departamentos, municipios y sectores censales.
Subgrupos especificos: cruces entre edad x sexo x etnia x estatus
migratorio.

En general, si los subgrupos No hacen parte de los dominios de diseno de las
encuestas, su tamano de muestra no se planifica de antemano y por ende sera
aleatorio, lo que aumenta la incertidumbre de la estimacion.



Diferentes tipos de estimacion: areas planeadas y de tamano aleatorio

Fuente: adaptacion de Methodology of Modern Business Statistics (2014)
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Fuente: elaboracion propia
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Jerarquia de posibilidades y métodos en SAE

Fuente: adaptacion de Rahman (2008)




Modelo de area (Fay-Herriot)

Fay & Herriot (1979) analizaron los ingresos per capita para areas peguenas con
menos de 1000 habitantes.

Modelo de vinculo;
5d — Xél’ﬁ + l/ld l/ld ~ i N(O, 03)

Modelo de muestreo:
éﬁl)IR — 561 + ed — X;Zﬁ + I/td + ed ed ~ind N((), l//d)



Modelo de unidad (Elbers-Lanjouw-Lanjouw)

Elbers et. al. (2003) analizaron indicadores de pobreza y desigualdad en Ecuador
a nivel de parroquia (Municipio) a traves del siguiente modelo.

Modelo de vinculo;
Yy = log(Ey; + ¢)

Modelo de muestreo:
I 2 21,2
Yy = Xdzﬂ tu;+ey;  u;~ig0,07) ey ~iq (0, o; kdi)



Modelo de unidad (Empirical Best/Bayes)

Molina & Rao (2010) estimaron las tasas y brechas de pobreza en el cruce de
genero y provincia en Espana por medio del siguiente modelo.

Modelo de vinculo:

53(0) = Ly dr[éd(yd) | Y50 0]
Yar| Yas ~ina N (”dr\s9 Vdr\s)

Estimacion condicional;
I’tdr\s — Xdrﬁ T }/d(yda o Xdaﬁ)lNd—nd

_ 2 T 2 2
Vd,,‘ =0, (1 —=y)1 Nd_nled_nd + Gedlagiad(kdi)



Hacia un sistema integrado de produccion estadistica
basado en SAE



¢, Por que SAE?

Dorfman (2018) argumenta que las metodologias de estimacion de areas
peguenas responden a:

Demanda de informacion por parte de los hacedores de politica, muchas
VECES para asignar recursos publicos en las areas peguenas.

Presupuestos limitados (de tiempo, dinero y energia) que son
insuficientes para recolectar suficientes datos que induzcan informacion
porecisa.
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Fuente: adaptacion del INE (Chile) a partir de JRSS-A (2018)



¢, Fuerza prestada o debilidad?

Al utilizar SAE se supone que el aumento de la demanda vy el decremento del
presupuesto pueden reconciliarse.

. Pero hasta qué punto?

+ Se debe evitar el ciclo nocivo de recortar los presupuestos y aumentar la
demanda, supeditado a un equipo de estadisticos que asegura la eficacia
de la metodologia.

+ Sl UN pais entra en este ciclo nocivo, ya no se tomaria fuerza prestada de
las areas grandes.

- Al debllitar las encuestas, las metodologias de SAE expandirian la debilidad
de las areas grandes a las areas pequenas.



La respuesta pendiente: criterio de balance

Asi como las encuestas vy [os censos requieren un presupuesto, los programas
de SAE también. Para estas operaciones hay criterios de precision y exclusion:

En las encuestas: el coeficiente de variacion estimado.
En los censos: las tasas de cobertura.

Se deberia encontrar respuesta a la siguiente pregunta:

. Cual sera el criterio estadistico que indique si el presupuesto de una
encuesta es insuficiente para producir estimaciones de areas pequenas
satisfactorias?



Plan de capacitacion, entrenamiento y
acompanamiento
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Sintesis de los procesos involucrados en la produccion de datos con SAE

Fuente: adaptacion de Kolenikov (2014)
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15 sigma <- ov

16 betal <- 0

17 betad <- 200

18 x1 <- runif(N, @, 25)
19

Plug-In
(0,20]
(20,40] (20,40]
(40,60] (40,60]
(60,80] (60,80]
(80,100] (80,100]

(20,40]
(40,60]
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20 yl <- beta® + 20 + betal * x1 + rnorm(N, @, sigma)
21 y2 <- beta@® + 120 + betal * x1 + rnorm(N, @, sigma)
22 y3 <- betad + 220 + betal * x1 + rnorm(N, @, sigma)
23 y4 <- beta® + 320 + betal * x1 + rnorm(N, @, sigma) No Unida — Nivel ocucatiio - " No Unida  Nivel aducatvo 2 0" No Unida - Niel scucatiio 3 -
@ 24 y5 <- beta@d + 420 + betal * x1 + rnorm(N, @, sigma)
25 ID <- rep(LETTERS[1:5], each = N)
ek 2
rAcionEs Brieas = 27 test <- data.frame(Index = c(x1),
CEPRL mf{gmw 28 Ingreso = c(yl, y2, y3, y4, y5), ID = ID
SOSTENIBLE CON IGUALDAD 29

30 pl <- ggplot(data = test, aes(Index, Ingreso)) +
31 geom_point() + geom_smooth(method=1m) + theme_bw()
32

Desarrollo de un sistema de estimacion SAE en ALC

Fuente: elaboracion propia



Capacitacion teorica y entrenamiento en las ONE
Acompanamiento en estimaciones puntuales con encuestas
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iGracias!






