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Introduccion

 Preocupacion por la desigualdad en el contexto de los ODS

* Programa sobre Datos y Estadisticas (DA10) (2016-2020)
« Componente sobre pobrezay desigualdad
 Desagregacion de datos consistente con “no dejar a nadie atras”
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Proyecto “Enfoques innovadores para medir desigualdades”
(DA14) (2021-2024)

» Componentes
e Desigualdad del ingreso integrando encuestas, datos tributarios y CCNN

* Integracion de informacion geografica y estadistica
e Modelos de estimacién en areas pequeias para la desagregacion de datos

e Actividades
e Cursos
e Asistencias técnicas
e Seminarios nacionales y regionales
e Publicaciones

 En colaboracion con UNFPA y UN Statistics Division
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Aplicacion de métodos SAE a las

estadisticas producidas por
CEPAL
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La demanda por datos cada vez mas desagregados no siempre
puede ser atendida por las encuestas de hogares por si solas

Ejemplo: Nimero de DAM? segun calidad de las estimaciones
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Bolivia (2021)  Chile (2020) Rep. México (2020)  Peru (2020) Bolivia (2021)  Chile (2020) Rep. México (2020)  Peru (2020)
Dominicana Dominicana
(2021) (2021)
M Insuficiente  m Suficiente M Insuficiente ® Suficiente
Tasa de desocupacion, 15 y mds aios Tasa de desocupacion femenina, 15 y mas afios

(*) DAM = Division Administrativa Mayor
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Aplicacion de metodologias SAE en CEPAL

* Fuentes de informacion
* Banco de Datos de Encuestas de Hogares (BADEHOG)
 Variables armonizadas para comparabilidad regional de indicadores

e Banco de datos censales de CELADE
e Procesamiento mediante libreria REDATAM para R

e Imagenes satelitales

 Acceso a Google Earth Engine desde R con libreria rgee

e Luces nocturnas, suelo cultivado, suelo urbano, indice de modificacion
humana, accesibilidad hospitales, etc.
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Procedimiento

* Dos modelos

* Estimaciones por divisidn administrativa menor (municipio) (afio del
censo)

 Estimaciones por divisidn administrativa mayor y grupos de poblacion
(anual)

e Pasos generales
 Estandarizaciéon y homologacion de covariables

e Actualizacidén de conteos de poblacidn segiin marginales de la encuesta
de hogares

* Definicion de los modelos para los indicadores de interés
 Prediccion en areas pequenasy estimacién del ECM

e Validacién de supuestos del modelo y “benchmarking”

e Generacion de mapas
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Estimaciones a nivel municipal

* Modelo “pseudo-EBP” de unidad con errores anidados, y uso de factores de
expansion de la encuesta (Guadarrama et al, 2018)

o =xuBtugt+eg;i=1,..,N; d=1,..,D,

Transformacién log-shift del ingreso per capita: y;; = log(yg; + ¢)

_ , j.i.d
Efecto aleatorio de area uy, He N(0,02)

e iid
Error a nivel individuo eg; ~ N(0,02)

 Estimacion del ECM mediante método bootstrap
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Estimaciones a nivel de DAM Yy grupos

Modelo de regresién multinivel con post estratificacion
Modelo logit para pobreza
. ln( fit ) = Xj;P + 24y

1-pji
 Vector x: etnia, nivel educativo, sexo, area, discapacidad, grupo de edad

e Vector z: luces nocturnas, fraccion de cobertura urbana, fraccion de cobertura de
cultivos.

» Coeficientes [3 - efectos aleatorios a nivel individual.
» Coeficientesy - efectos fijos a nivel de departamento.

Estimacion de parametros mediante enfoque bayesiano

Prediccion a nivel de celdas con el cruce de todas los dominios de interés
(depts x areas x sexos x ...).

Post-estratificacion mediante conteo de poblacion actualizado.
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Indicadores producidos

e Pobreza, pobreza extrema e ingreso medio
e Anivel municipal
 Anivel de division administrativa mayory grupos

e En desarrollo:

* Modelo SAE multinomial para indicadores de mercado laboral

 Estimacion conjunta de condicion de actividad (ocupado, desocupado, fuera de la
fuerza de trabajo)

 Estimacion SAE para indice de pobreza multidimensional

e Estimacion de cada una de las privaciones que componen el IPM, para obtener su
aporte marginal
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Estadisticas basadas en modelos de estimacion en areas pequefias CEPALSTAT
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Metodos SAE:
Asistencia técnica y
diseminacion




Cursos

e eLearning en espanol
e 2(2021), 1 (2022), 1 (2023)

e eLearning en inglés (con UNSD y UNFPA)

e Caracteristicas
e Materiales de lectura

e Videos grabados (50 videos de aproximadamente 10-15 minutos cada uno),
organizados en 10 moédulos

Materiales de evaluacion que incluyen evaluaciones semanales calificadas
por computadora, dos proyectos de medio término y un proyecto final

e Codigo en lenguaje R

e Dos versiones: auto-guiado y con tutor

Tratajaede per


https://learning.officialstatistics.org/enrol/index.php?id=103

Asistencia técnica

e Algunos ejemplos:

e Ecuador: tasas de desnutricion a nivel cantonal (ODS 2)
e Modelos FH, BHF

Chile: tasas de pobreza desagregada a nivel comunal (ODS 1)
 Modelo FH

Colombia: mapa de pobreza municipal (ODS 1)
e Modelo Census Best (Guadarrama)

Chile: tasas de victimizacion desagregada a nivel comunal (ODS 5y 16)
* Modelo FH, EBP

e Peru: indicadores de planificacién familiar a nivel provincial (ODS 3)
e Modelo EBP

Colombia: tasas de acceso a la justicia a nivel municipal (ODS 16)
 Modelo FH
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Seminarios

e Seminarios y talleres nacionales
e Chile (nov 2022)
e Uruguay (nov 2022)
e Colombia (abr 2023)
e México (nov 2023)

e Seminarios regionales
e Nov 2018: Chile
e Jun 2023: Brasil (con Cetic.br/nic.br)

e Webinars
e Mapas de pobreza mediante SAE (RTC) (abr 2021)
 Mapas de pobreza mediante SAE (con ISWGHS) (jul 2021)
e Taller de expertos (con ISWGHS) (nov 2023)

e 7 Estimacion en areas pequefias para la desagregacion de estadisticas: Experiencia de la CEPAL


https://www.cepal.org/es/cursos/taller-regional-desagregacion-estadisticas-sociales-mediante-metodologias-estimacion-areas
https://www.cepal.org/es/eventos/seminario-regional-metodologias-estimacion-areas-pequenas-desagregacion-datos
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Poverty mapping in Latin America: ECLAC
experiences on small area estimation

Andrés Gutiérrez®, Xavier Mancero and Stalyn Guerrero
Social Statistics Uni, Statistics Division, Economic Comumission for Latin America and the Caribbean, Santiago,

Chile

Abstract. Poverty mapping is a valusble tool for governmants and imtemational organizations to idntify the seogmaphical areas
and population groups that are most deprived or vulne rable. This approsch can lead to designing and momitoring development
policies more effectively. This article presents the recent experience of the Statistics Division of the UN Economic Commission
for Latin America and the Caribbean (ECLAC) in using Small Area Estimation (SAE) methods to.combine information from
household surveys, censuses and satellit imagery to deliver poverty estimates st the peovincial and municipal levels, which could

ot be attained using the household surveys alone.

Kaywords: Poverty . Pseudo-EBP, small

1. Introduction

Most Latin American and Caribbean countrics reg-
ularly implement nationally representative household
surveys to measure living conditions indicators, includ-
ing poverty and income inequality. These surveys can
generally be ically by urban and

unit-kvel models

tries in Latin America. The results show a significant
improvement in the precision of FGT-family indicators
for geagraphical areas where the surveys do not attain
ale representative ness
ECLAC regularly produces standardiz:d national es-
timates of extreme poverty and poverty for Latin Ameri-
e o extrem - :

rural aras and the firstlevel administrative division
fie. departments, provinces or regions). However, when
it comes to obtaining a more dissagregated direct esti-
mation of such indicators, results are subject to lower
levels of accuracy and precision, which might be below
the established quality criteria for their use. Small Area
Estimation (SAE) technigues allow oblaining such dis-
aggregared estimates whik improving inference quality.

This article presents the recent experience of the
Statistics Division of the United Nations Economic
Commission for Latin America and the Caribbean
(ECLAC) in applying SAE techniques to estimate geo-
graphically disaggregated poverty indicators based on
household disposable income in sevenieen (17) coun-

* Comsponding mthor: Andrés Gutkrmee, Social Statisics Un,
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Caribbean, Dug Hammarskjold 3477, Vitacurs, Rejgion Metropoli-
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s, using g
regional comparability. Even though countries in the
region publish their official poverty statistics, the diver-
sity of procedures and assumplions used in these esti-
mates prevent direct comparison, possibly leading to
emoneous conclusions by not considering their method-
ological differences

The ECLAC approach for measuring poverty
sifies a person as poor when the per capita income of
their household is lower than the poverty line, hased
an the cost of meeting their food needs and other ba-
sic non-food needs [1]. The cost of food needs is esti-
‘mated through the construction of basic food baskets,
which provide the recommended amounts of energy
and nutrients while eflecting the consumption habits
of the population. The requirements come from cur-
rent intemational recommendations (o sustain a healthy
life. Consumption habits ar: capturcd through house-
hold income and expenditure survey s and corespond to

s
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Estimacidn desagregada para indicadores de

planificacion familiar en Colombia y Perd

[Utilizando técnicas de estimacién en dreas pequeiias para el
caso de Perd y Colombia
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Hacla un mayor
aprovechamiento de metodos
SAE en la region




Creciente iInnovacion en paises

* Varios paises de la region han avanzado en la implementacion de
modelos SAE

e Ejemplos del seminario regional 2023:
e Pobreza, acceso a internet por unidades de Federacion (IBGE, Brasil)

* Indicadores sociodemograficos y percepcion de inseguridad a nivel
municipal (INEGI Mexico)

e Pobreza, migracion y otros indicadores a nivel municipal (DANE Colombia)
Pobreza a nivel distrital (INEI Peru)

Pobreza a nivel comunal (MDSF Chile)

Seguridad ciudadana a nivel comunal (INE Chile)
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Hacla un mayor aprovechamiento

* Incentivar la experimentacion y evaluacion de los resultados
e Aprovechar recursos de formacion y software existentes
e |nvertir en tiempo para experimentacion en los equipos

* Mejorar acceso a informacion auxiliar
e Registros administrativos
e Datos geoespaciales

 Mejorar vinculo entre la demanda de datos y |la oferta de las ONE y
otras entidades

e Avanzar desde estadisticas experimentales hacia estadisticas
oficiales
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Siganos en:

e https://www.cepal.org/es
https://twitter.com/cepal_onu
https://www.facebook.com/cepal.onu

https://www.youtube.com/user/CEPALONU

0000

https://www.flickr.com/photos/cepal
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